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뉴스 빅데이터를 이용한 경기 판단1):

빅카인즈 뉴스 경기지수의 개발

이긍희2)

요약

한국언론진흥재단은 1990년 이후 언론기관들의 뉴스 기사를 일별로 축적하여 자연어 처리한 빅

카인즈(BIG KINDS) 분석시스템을 개발하여 공개하고 있다. 본고에서는 한국언론진흥재단의 빅카

인즈에 축적된 뉴스 기사 데이터베이스에서 호황 및 불황 관련 키워드들의 월별 뉴스 기사수를 

추출하고 이들을 바탕으로 BSI 방식으로 빅카인즈 뉴스 경기지수를 개발하였다. 빅카인즈 뉴스 

경기지수의 유용성을 확보하기 위해서 이의 순환변동치를 구한 후 이를 공표된 월별 경기 관련 

공식 통계와 비교하였다. 그 결과를 보면 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치는 경기선행지수 

순환변동치와 경제심리지수 순환변동치 등과 밀접하게 움직이는 것으로 나타났다. 또한 로짓모

형을 통해 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치를 경제심리지수 순환변동치, 경기선행지수 순환

변동치와 비교하였는데 빅카인즈 순환변동치를 포함한 로짓모형이 경제심리지수 순환변동치 또

는 경기선행지수 순환변동치를 포함한 로짓모형보다 경기 수축국면을 잘 예측하는 것으로 나타

났다.

주요용어 : 뉴스기사, 경기변동, BSI, CSI, 경제심리지수, 경기선행지수, 로짓모형

1. 머리말

수많은 뉴스 기사가 생산되어 인터넷, 모바일, 구독 등을 통해 소비되고 있다. 

2016년 12월 발표된 신문산업실태조사 결과를 보면 2015년 현재 언론사 수는 종이신

문 1,342개, 인터넷신문 2,767개, 방송 52개, 통신 17개 등 총 4,179개가 있고 관련 기

자의 수는 비정규직을 포함하여 25,951명이다(한국언론진흥재단, 2016). 기자 당 뉴스 

기사 작성 건수를 연간 평균 50건이라 가정하면 이들이 생성하고 있는 뉴스 기사 건

수는 100만 건을 훌쩍 넘는다. 뉴스 기사를 문장, 단어, 사진 등으로 구분하고 이를 

시계열로 축적한다면 그 데이터양은 생각보다 크다. 뉴스 기사는 주로 텍스트, 사진, 

그래프 등이 중심이 된 비정형데이터이며 실시간으로 작성되므로 뉴스 기사를 모은 

데이터베이스는 빅데이터의 일반적 특성인 3V(Volume, Variety, Velocity)를 모두 가

지고 있다(이긍희 외 2014). 뉴스 기사는 블로그, 트위터 등 다른 텍스트데이터에 비

해 헤드라인, 키워드 등이 포함된 표준화된 형식을 갖추고 있으며, 문법적 완성도가 

높아서 다른 텍스트 데이터보다 데이터 분석에 유용하다(박대민, 2016).

경제 관련 뉴스 기사는 경제통계 발표와 기자의 취재를 바탕으로 경제활동을 관찰

1) 이 논문은 한국방송통신대학교 2015년 4분기 학술연구비의 재정지원을 받아 작성된 것임. 
2) 서울특별시 종로구 대학로 86 한국방송통신대학교 정보통계학과, 교수. E-mail: geunghee@ 

knou.ac.kr
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하고, 정책당국의 경제정책을 설명하거나 새로운 대안을 제시하는 내용을 포함하고 

있다(이완수·배정근, 2016). 경제 뉴스 기사는 경제주체의 심리를 변화시켜서 경제주체

의 경제활동을 변하게 하고, 정책당국의 정책도 수정, 보완하게 한다. 예를 들면 금융

위기, 외환위기 등의 뉴스 기사는 경제주체의 심리를 악화시켜 경제 불확실성을 증폭

시킨다. 그 결과 환율, 주가 등이 크게 변동하며 시차를 두고 소비와 투자가 악화된

다. 이 때 정책당국은 경제의 불확실성을 줄이고 경제심리를 안정시킬 수 있는 경제

정책을 수립하게 된다. 따라서 경제 뉴스 기사를 자연어 처리하여 정형화하고 이를 

시계열로 축적한다면 뉴스 기사 데이터는 경제활동을 파악·예측하는 중요한 정보가 

될 수 있다. 

뉴스 기사를 이용하여 경제현상을 분석하는 국내외 연구들을 살펴보면 주로 경제

관련 뉴스 기사가 주식시장, 외환시장, 소비심리, 경기변동 등에 미치는 영향을 주로 

살펴보고 있다. 연구 내용들을 정리해보면 <표 1.1>과 같다. 이들 논문들에서는 연구

자가 몇 개의 신문 및 방송의 일부 뉴스 기사를 선정하기 때문에 논문에서 이용되는 

뉴스 기사가 전체 언론을 대표하기 어렵고, 시계열의 길이도 짧다. 따라서 이들 연구

로부터 도출된 뉴스 기사와 관련 경제 통계와의 관련성을 일반화하는 데에는 한계가 

있다(박대민, 2016). 

2016년 한국언론진흥재단은 42개 언론기관의 뉴스 기사를 1990년 이후 일별로 축

적한 후 자연어 처리를 한 빅카인즈(BIG KINDS) 분석시스템을 개발하여 공개하고 

있다. 이 시스템을 이용하면 연구자가 개별적으로 사전처리해서 비정형 뉴스 데이터

를 정형화하는 노력을 최소화할 수 있다. 본고에서는 한국언론진흥재단의 빅카인즈에 

축적된 뉴스 기사 데이터베이스에서 경기 관련 키워드의 뉴스 기사수 데이터를 1990

년∼2016년까지 월별로 추출하고 이를 바탕으로 경기변동과 관련성 높은 빅카인즈 뉴

스 경기지수를 개발하고자 한다. 아울러 개발된 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치

를 공표된 월별 경기변동 관련 통계와 비교하고, 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치

를 이용한 로짓(logit) 모형이 경기 수축국면을 적절히 예측하는지 점검한다. 

본고의 구성은 다음과 같다. 제2장에서 빅카인즈 서비스를 소개하고, 빅카인즈 뉴

스 트렌드 데이터의 특성을 검색트렌드 및 경기심리조사 등과 비교한다. 제3장에서는 

뉴스 트렌드 데이터중 유용한 데이터를 모아서 빅카인즈 뉴스 경기지수를 개발한다. 

제4장에서 빅카인즈 뉴스 경기지수의 유용성을 기존의 경기통계와의 교차상관분석과 

전환점 분석을 검토하여 점검한다. 아울러 경기 수축국면을 예측하는 로짓모형을 통

해 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치를 경제심리지수 순환변동치, 경기선행지수 순

환변동치와 비교한다. 제5장에서는 연구결과를 정리하고 향후 발전방향을 제안한다.
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<표 1.1> 뉴스를 이용한 경제데이터분석

저자 뉴스데이터 분석 언론사 분석 통계 분석주기

송치영 (2005) 변동폭 큰 
날의 뉴스

연합통신, 매일경
제신문, 한국경제
신문, 외환은행, 산
업은행, 한미은행
의 일일 금융시장
보고서

주가지수,
원/달러 환율

일
(1999.1.1.

∼2002.10.31.)

이근영 (2006)
 북핵 관련 
뉴스 발생일 

데이터
2개 신문 주가지수

환율, 금리
일

(2002.9
∼2003.4)

이완수 외 (2007) 논조지수
(헤드라인)

조선일보(1면), 동
아 일 보 ( 1 면 ) , 
K B S ( 저 녁 종 합 뉴
스, 경제뉴스), 
SBS(저녁종합뉴스, 
경제뉴스)

경기종합지수,
소 비 자 기 대 지
수, 소매판매

월
(1998.12

∼2005.12)

이완수·노성종 (2008) 논조지수
(헤드라인)

조선일보(1면) 동
아 일 보 ( 1 면 ) , 
K B S ( 저 녁 종 합 뉴
스, 경제뉴스), 
S B S ( 저 녁 종 합 뉴
스, 경제뉴스)

경기선행지수,
소 비 자 기 대 지
수, 소비자 평
가지수

월
(1998.12

∼2005.12)

안희준 외 (2009) Good News와 
Bad News 

조선일보, 중앙일
보, 동아일보, 매일
경제의 남북관계 
뉴스

남북경협주와
방위산업 주가

일
(1998∼2009년)

이완수·노성종 (2011) 논조지수
(헤드라인)

조선일보(1면) 동
아 일 보 ( 1 면 ) , 
KBS(저녁 종합뉴
스, 경제뉴스), 
SBS(저녁 종합뉴
스, 경제뉴스)

주가지수, 소매
판매액 등

월
(1998.12

∼2007.12)

김유신 외 (2012) 긍정/부정 비율
네이버 증권정보의 
주요 뉴스중 매체 
M사의 실시간 뉴
스

주가지수
일

(2011.7
∼2011.9)

나현주·최정재 (2016) 블룸버그
 Relevance

블룸버그의 알람 
등록량을 기준 20
개의 국내 거시경
제 뉴스

국채(3년)선물
수익률, 
KOSPI200 
선물 수익률

5분 단위 
수익률

(2011.1.3.
∼2016.1.29)

이완수·박양수 (2016) 논조지수
(헤드라인)

조선일보(1면), 동
아 일 보 ( 1 면 ) , 
K B S ( 저 녁 종 합 뉴
스 전체), SBS(저
녁종합뉴스 전체)

소 비 자 동 향 지
수, 기업경기실
사지수, 경기동
행지수

월
(1998.12

∼2014.12)

Heston and Shinha 
(2016) 감성지수 Thomas Reuter 온

라인 뉴스 주가지수 일별
(2003년∼2010년)

Li and Tang (2016) 감성지수 Thomas Reuter 온
라인 뉴스 WTI(유가)

주별
(2009.1.2.

∼2014.12.31)

Tubback et. al. (2016) 뉴스 기반 
불확실성지수

5개 Flemish 신문
과 온라인 신문

금융
경기통계

월
(2000.1∼2013.12)
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2. 빅카인즈 뉴스 빅데이터

이 절에서는 한국언론진흥재단의 빅카인즈 분석시스템을 소개하고 동 시스템에서 

제공하는 뉴스 키워드 트렌드 데이터의 특징을 검색 트렌드 데이터, 경기심리조사와 

비교한다.

2.1 빅카인즈 뉴스 데이터의 개요

 

한국언론진흥재단은 1989년부터 신문기사 데이터베이스를 KINDS(Korean Integrated 

News Database)를 구축하였고, 이를 기반으로 2016년 뉴스데이터를 종합적으로 분석

할 수 있는 빅카인즈(BIG KINDS)라는 서비스를 개발하여 제공하기 시작했다. 빅카인

즈 서비스에서는 키워드 검색을 기반으로 수록된 언론사들의 기사를 종합적으로 검토 

분석할 수 있다. 빅카인즈에 대한 자세한 내용은 박대민 외(2015), 김수지(2016), 최윤

희(2016)를 참조하면 된다. 

2016년 12월 현재 한국언론진흥재단의 빅카인즈 분석시스템에 데이터로 저장되어 

있는 뉴스 기사 건수는 약 4천만 건이며, <표 2.1>의 42개 언론기관이 작성하였고 지

속적으로 검증되고 축적되고 있다(최윤희, 2016). <표 2.1>에는 언론기관과 그 수록 

시작 기간이 나타나 있는데 이를 보면 2015년 유료판매부수가 가장 많은 조선일보, 

중앙일보, 동아일보가 제외되어 있지만 스포츠신문과 전문지를 제외한 상위 20개중 

15개가 포함되어 있다(한국ABC협회, 2016). 한편 빅카인즈 뉴스 기사 데이터베이스가 

지속적으로 확충되고 있음에 따라 언론사별 뉴스 기사의 축적 시작 시점과 뉴스 기사

의 완결성에 차이가 있다. 빅카인즈 뉴스 데이터에 판매부수 기준 상위 3개 신문사가 

제외되어 있고 언론사별 축적시점이 달라서 우리나라의 언론기관 뉴스를 모두 대표하

는 데에는 제약이 있지만 동일 사건에 대한 우리나라 언론 뉴스 기사들의 유사성을 

감안한다면 빅카인즈 뉴스 기사 데이터를 이용한 연구는 <표 1.1>의 기존 연구보다

는 우리나라 언론을 보다 광범위하게 대표할 수 있을 것으로 판단된다.

빅카인즈 분석시스템(http://www.bigkinds.or.kr)은 오늘 이슈, 오늘 인물, 말말말, 분

야 키워드, 관계도분석, 키워드 트렌드, 연관어 분석, 토픽랭크의 서비스를 제공한다. 

이들 서비스는 수집된 뉴스를 바탕으로 형태소 분석, 문서유사도 분석과 빈도수 분석 

등을 통해 자동으로 다양한 정보를 제공하고 있다. 자세한 내용은 빅카인즈 분석시스

템의 서비스 소개를 참조하면 된다. 

2.2 빅카인즈 뉴스 트렌드 데이터의 특성

경제활동은 기업이 생산된 상품과 서비스 양을 조사하거나 개인이 소비한 상품과 

서비스 양을 조사하여 다양한 측면에서 측정된다. 이는 산업생산지수, 가계소비지출, 

GDP 등의 경제통계로 측정된다. 경제활동은 기업, 개인 등에 의해 결정되므로 이들의 
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<표 2.1> 빅카인즈 수록 언론사

　구분 언론사명 데이터
시작 시점 구분 언론사명 데이터 

시작 시점

　중앙지　
(방송포함)

경향신문 1990. 01

　지방지
(방송포함)

경남신문 2008. 01

국민일보 1990. 01 경상일보 2003. 01

내일신문1) 2003. 10 국제신문 1990. 01

매일경제 1995. 01 대구일보 2006. 09

문화일보 1996. 12 매일신문 1996. 01

서울경제 1996. 10 부산일보 1991. 01

서울신문 1990. 01 영남일보 2010. 05

세계일보 1990. 01 울산매일 2011. 01

파이낸셜뉴스 2001. 11 광주일보 2008. 01

한겨레 1990. 01 무등일보 2008. 02

한국경제 1995. 01 전남일보 2007. 07

한국일보 1990. 01 전북도민일보 1994. 07

헤럴드경제 2000. 01 전북일보 2008 .02

MBC 1997. 04 대전일보 2008. 02

SBS 1997. 11 중도일보2) 2000. 01

YTN 2015. 04 중부매일 1990. 11

　지방지
(방송포함)

OBS 2016. 11 충북일보3) 2007. 11

경기일보 2008. 02 충청일보 2011. 10

경인일보 2008. 08 충청투데이4) 1998. 08

강원도민일보 1993. 10 제민일보 1997. 09

경남도민일보 2001. 10 한라일보 2002. 07

   주: 1) 내일신문의 누락기간 : 2004.03, 2013.06.01.,2013.11~ 2015.03

2) 중도일보 누락기간 : 2003.03.09 ~ 2003.08.31. 

3) 충북일보 누락기간 : 2007.02.01 ~ 2008.02.16.

4) 충청투데이 누락기간 : 2001.11      출처 : https://www.bigkinds.or.kr

생각과 판단을 조사하여 현재와 향후 경제활동을 추정하게 되는데 이와 관련된 통

계로는 기업경기실사지수(BSI), 소비자동향지수(CSI)와 두 지수의 항목을 종합한 경제

심리지수(ESI)가 있다. BSI, CSI 등은 경제활동을 조사한 통계에 선행하는 것으로 밝

혀져서 선행경기지수 작성시 구성 지표로 이용되고 있다. 기업, 개인들의 생각이나 판

단을 조사가 아닌 다른 방식으로 판단하는 방법으로는 생각과 판단에 영향을 주는 경

제정보의 생산과 소비를 종합하는 방법이 있다. 최근 경제정보의 유통과정을 고려해

보면 경제정보 생산은 뉴스 기사와 가장 밀접하고, 경제정보의 소비는 검색과 가장 

밀접하다. 검색 정보는 네이버 트렌드, 구글 트렌드를 통해 시간에 따라 정리되며 이 

정보는 경제 현상의 주요 예측정보로 이용될 수 있다(이긍희·황상필, 2014; Choi and 

Varian 2012). 

경제주체가 전체 경기를 판단하는 과정을 검토해서 뉴스 트렌드, 검색 트렌드와 
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경기 심리조사를 비교해보자. 언론사는 경제주체의 경기활동 상황과 그들의 판단을 

취재하여 뉴스 기사를 작성한다. 이 뉴스 기사를 소비하는 경제주체는 자신과 관련된 

경기상황과 언론사의 뉴스 기사에 따른 경제심리 변화를 바탕으로 경제상황을 판단한

다. 뉴스 기사는 신문, 방송, 포탈 등을 통해 공급되며, 구독, 검색 등을 통해 소비된

다. 뉴스 기사는 전문가(주로 경제 기자)에 의해 작성되는 정보인 반면 검색은 일반인

이 가지는 관심도를 정리한 정보이다. 검색은 뉴스 기사뿐만 아니라, 블로그, 카페 등

의 의견도 검색되므로 보다 포괄적이나 뉴스 기사만큼 키워드와의 대응성이 높지 않

다. 한편 기업경기조사나 소비자동향조사는 정해진 표본설계 하에서 기업가나 소비자

를 조사하여 정보를 생성하는 것이다. 기업경기조사에서는 경제의 공급자인 기업을 

조사하고, 소비자동향조사에서는 경제의 소비자인 개인을 조사한다. 경제주체는 뉴스 

기사를 접하면서 생각을 정리하고 경제활동과 관련된 의사결정을 하는 경우가 많으므

로 경제심리조사 결과는 뉴스 기사와 관련성이 높다. 또한 경기선행지수에 소비자동

향조사의 지표가 포함되므로 뉴스 기사는 경기선행지수와 밀접하게 움직인다. 빅카인

즈 뉴스 기사 데이터를 네이버 검색 트렌드 데이터, BSI, CSI 등 경기심리통계와 비

교한 결과는 <표 2.2>와 같다. 

<표 2.2> 빅카인즈 뉴스데이터, 네이버 트렌드, 경기심리조사의 비교

　구분 빅카인즈
뉴스 기사 데이터

네이버 
검색 트렌드

경기심리
조사 비고

자료의 
생성

뉴스 기사의 작성
과 이를 데이터베
이스에 수록

검색에 따른 포털
의 로그데이터

표본 설계된 조사
대상자에 대한 조
사결과

뉴스는 정보의 공급측
면, 검색은 정보의 수요
측면의 데이터임

조사
결과

키워드별 
뉴스기사수

키워드별 검색건수 경기상황 판단결과

시산
방법

빅카인즈 뉴스 기
사 데이터베이스로
부터 자동집계

포털의 검색로그를 
바탕으로 자동집계

조사결과를 바탕
으로 통계작성기
관이 작성

작성
주기

일별 주별
월별

(당월 중순 조사하여 
하순 발표)

검색데이터는 일별, 시
간별로 집계 가능하나 
네이버에서 주별 제공

작성
시작시점

1990.1.1 2007.1.1
BSI : 2003.1
CSI : 2008.7

BSI와 CSI는 각각 1991
년 2/4분기부터  1995년 
1/4분기부터 분기로 작
성하다 월별 통계공표 
후 월별로 작성

장점
시계열 길이가 길
고 속보성이 있으
며 자동으로 집계

속보성이 있고 포
괄범위가 크며 자
동집계

모집단의 범위가 
명확하고 체계적

단점

데이터베이스에 주
요 언론사의 뉴스
가 포함되지 않고 
언론사별로 뉴스기
사를 확충정도가 
다르다.

검색포털의 점유
율과 검색기기의 
변화로 시간에 따
라 검색량이 변화
하고, 시계열의 길
이가 짧다. 

조사환경이 점차 
나빠져서 응답률이 
낮아질 가능성이 
크다.

공표
기관

한국언론
진흥재단

네이버 데이터랩 한국은행 등 인터넷 상에서 주로 공표
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3. 빅카인즈 뉴스 경기지수의 작성

빅카인즈 뉴스 경기지수는 다음의 네 단계로 작성된다. 첫째, 경제 관련 뉴스 기사 

키워드중 경기와 관련성이 높은 키워드들을 발굴하고 이들을 빅카인즈 뉴스 기사 데

이터베이스에서 월별 시계열로 추출한다. 둘째, 추출된 키워드별 시계열로부터 경기호

황과 경기불황과 밀접한 키워드를 찾아서 공표된 경제지표와의 관련성을 바탕으로 분

류한 후 합산하여 호황지표와 불황지표를 작성한다. 셋째, 작성된 호황지표와 불황지

표의 계절변동을 제거하여 계절조정계열을 작성한다. 넷째, 계절조정 호황지표와 계절

조정 불황지표를 이용하여 BSI방식의 빅카인즈 뉴스 경기지수를 작성한다. 빅카인즈 

뉴스 경기지수는 구성 키워드 수와 지수작성 방식을 제외하고 이긍희·황상필(2014)에

서 이용했던 작성과정에 따른다.

3.1 뉴스 키워드 트렌드 데이터

빅카인즈 분석시스템에서 <표 3.1>의 키워드별 뉴스 기사건수(트렌드) 데이터를 

추출했다. 이긍희·황상필 (2014)의 네이버 검색 데이터에 대한 연구에 이용되었던 키

워드를 보완하여 <표 3.1>과 같이 호황군, 불황군으로 구분하여 49개의 뉴스 키워드

를 고려했다. 빅카인즈 시스템에서 <표 2.1>의 언론사들을 전체 언론사(전국지=중앙

지+지방지), 전국대상 언론사 및 방송사(중앙지), 1990년 이후 시계열을 제대로 갖춰진 

주요 언론사(주요지; 경향신문, 문화일보, 서울신문, 세계일보, 한겨레신문, 한국일보)

로 나누어 월별 키워드별 뉴스 기사 건수를 추출했다.

중앙지의 키워드별 뉴스 기사건수 추이는 <부록 1>과 같은데 주요 키워드 관련 

뉴스 기사 건수가 외환위기, 금융위기 등과 관련하여 밀접하게 움직이는 것으로 보인

다. <그림 3.1>은 ‘경제’와 ‘불황’ 키워드 뉴스 기사 건수를 전국지, 중앙지와 주요지

로 구분하여 표현한 그래프이다. 이를 보면 전국지(흑색 실선)와 중앙지(적색 점선)는 거

의 유사하게 움직이며, 주요지(청색 점선)는 중앙지와 비슷하게 움직이지만 그 크기는 

작은 것으로 나타났다. 

<표 3.1>  경기변동과 관련된 뉴스 기사 키워드

불황 관련 용어 호황 관련 용어 일반 경제 용어

불경기, 불황, 경기침체,
경기불황, 경제불황, 위기,
금융위기, 경제위기,
외환위기, 적자, 부도,
파산, 폭락, 하한가,
신용불량, 정리해고,
해고, 부채, 금리인하, 
디플레이션, IMF

호경기, 호황,
경기회복, 경기호황,
경제호황, 흑자,
채용, 폭등,
상한가, 거품,
금리인상,
인플레이션

환율, 주가,
GDP, 실업률,
물가, 경제성장,
통화정책, 재정정책,
한국은행, 외환보유고,
경상수지, 신용등급,
유가, FRB
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                (a) ‘경제’ 키워드                            (b) ‘불황’ 키워드

<그림 3.1>  언론사구분별 키워드별 빅카인즈 뉴스 기사 건수(트렌드) 추이

<표 3.2>는 키워드별 전국지, 중앙지와 주요지의 뉴스 기사 트렌드간 상관계수를 

구한 결과이다. 이를 보면 모든 키워드에서 중앙지는 전국지와 매우 밀접하게 움직이

지만 주요지는 다소 차이가 있게 움직이는 것으로 나타났다. 본고에서는 이후 시계열 

길이가 충분하지 않은 지방지를 제외한 중앙지와 주요지를 중심으로 분석하였다. 

<표 3.2> 키워드별 중앙지·전국지간 상관계수와 중앙지·주요지간 상관계수

키워드 중앙지
·전국지

중앙지
·전국지 키워드 중앙지

·전국지
중앙지
·전국지

불경기 0.99 0.97 폭등 0.98 0.89
불황 0.99 0.96 상한가 1.00 0.52
경기침체 1.00 0.98 거품 0.99 0.91
경기불황 0.99 0.95 경제 0.99 0.87
경제불황 0.97 0.90 금리 1.00 0.88
호경기 0.99 0.13 금리인상 1.00 0.94
호황 0.98 0.66 금리인하 1.00 0.92
경기회복 1.00 0.94 환율 0.99 0.90
경기호황 0.97 0.54 주가 1.00 0.88
경제호황 0.99 0.87 GDP 1.00 0.96
위기 0.99 0.96 실업률 0.99 0.93
금융위기 1.00 0.98 물가 0.99 0.86
경제위기 1.00 0.98 인플레이션 1.00 0.94
외환위기 1.00 0.96 디플레이션 1.00 0.97
적자 0.99 0.91 경제성장 1.00 0.92
부도 0.98 0.93 통화정책 1.00 0.91
파산 1.00 0.96 재정정책 1.00 0.93
폭락 0.99 0.93 한국은행 0.99 0.89
하한가 0.99 0.39 외환보유고 1.00 0.96
신용불량 0.99 0.98 경상수지 1.00 0.85
정리해고 1.00 0.98 신용등급 1.00 0.95
해고 0.99 0.96 유가 0.99 0.96
부채 0.99 0.95 IMF 1.00 0.98
흑자 1.00 0.76 FRB 1.00 0.87
채용 0.98 0.87 　 　 　
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3.2 경기 관련 뉴스 키워드의 선택

경기 관련 키워드와 주요 경기 통계간 상관관계를 바탕으로 경기와 관련성 높은 

뉴스 키워드를 선택하였다. <표 3.3>은 중앙지와 주요지의 키워드 시계열과 동행지수 

순환변동치, 선행지수 순환변동치, 경기실사지수(BSI, 업황), 소비자동향지수(CSI, 생

활형편), 경제심리지수(ESI)간 상관계수이다. 여기서 마이너스(-) 값은 경기변동과 반

대로 움직이는 것을 의미하고, 플러스(+) 값은 경기변동과 같이 움직이는 것을 의미한

다. <표 3.3>을 보면 전반적으로 중앙지 키워드 시계열과 BSI, CSI, ESI간 상관계수 

값이 주요지의 상관계수 값보다 상대적으로 크게 나타났다. 또한 뉴스 기사는 호황보

다는 불황, 위기에 주목하므로 불황 및 위기 관련 키워드가 절댓값 기준으로 상대적

으로 큰 상관계수 값을 나타내고 있다. 

49개 키워드 중에서 경기와 관련성 높은 키워드는 다음의 기준으로 선정하였다. 

첫째, ESI와의 상관계수 절댓값이 0.5보다 크고 경기선행지수 순환변동치의 상관계수 

절댓값이 0.4보다 큰 키워드인 <불황, 경기침체, 경기불황, 경제불황, 금리인하>를 우

선 선택하였다. 둘째, 선택된 키워드에 대응되는 키워드인 <호황, 경기회복, 경기호황, 

경제호황>을 선택하였다. 셋째, 서로 대비되는 후보 키워드중 상관계수 값의 차이가 

큰 키워드 쌍인 <디플레이션, 인플레이션>을 추가로 선택하였다. 

선택된 12개 키워드의 1, 2차 주성분(Dim1, Dim2)을 각각 축과 축으로 하여 변

수 요인 지도를 그려보면 <그림 3.2>와 같다. 여기서 화살표의 길이는 주성분과의 상

관계수 값이다. 변수요인지도는 R의 FactoMineR 패키지를 이용하여 작성했다. <그림 

3.2>를 보면 2차 주성분(Dim2)의 0값을 기준으로 불황 관련 키워드군과 호황 관련 키

워드군이 구분되고 있다. 이를 바탕으로 4개 키워드로 이루어진 순수 불황 및 호황 

키워드군와 2개 변수가 추가되어 6개 키워드로 이루어진 확장 불황 및 호황 키워드군

으로 <표 3.4>와 같이 구분하였다.

<그림 3.2> 중앙지의 키워드의 변수요인지도
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<표 3.3> 뉴스 키워드와 주요 경기통계간 상관계수

　
중앙지 주요지

동행
지수

선행
지수 BSI CSI ESI 동행

지수
선행
지수 BSI CSI ESI

불경기 -0.31 -0.17 -0.34 -0.09 -0.40 -0.25 -0.12 -0.31 -0.09 -0.33
불황 -0.56 -0.46 -0.71 -0.53 -0.81 -0.56 -0.42 -0.66 -0.47 -0.78
경기침체 -0.46 -0.49 -0.58 -0.59 -0.72 -0.47 -0.48 -0.58 -0.57 -0.72
경기불황 -0.55 -0.44 -0.67 -0.50 -0.77 -0.57 -0.39 -0.62 -0.41 -0.73
경제불황 -0.49 -0.43 -0.61 -0.48 -0.74 -0.52 -0.44 -0.60 -0.49 -0.73
호경기 -0.12 -0.03 -0.13 -0.13 -0.13 -0.03 0.01 0.01 -0.06 -0.02
호황 0.12 0.25 0.12 -0.10 -0.04 0.01 0.08 -0.27 -0.38 -0.39
경기회복 -0.45 0.09 0.21 0.66 0.12 -0.45 0.08 0.11 0.55 0.04
경기호황 0.28 0.39 0.15 -0.09 0.06 0.29 0.38 -0.01 0.00 -0.05
경제호황 0.25 0.23 0.03 -0.42 0.03 0.26 0.22 0.06 -0.27 0.05
위기 -0.25 -0.18 -0.31 -0.41 -0.43 -0.26 -0.17 -0.35 -0.34 -0.45
금융위기 -0.21 -0.16 -0.15 -0.22 -0.29 -0.25 -0.18 -0.22 -0.29 -0.37
경제위기 -0.42 -0.28 -0.40 -0.39 -0.57 -0.41 -0.29 -0.44 -0.44 -0.61
외환위기 -0.19 -0.23 -0.39 -0.58 -0.53 -0.17 -0.26 -0.38 -0.58 -0.51
적자 -0.22 -0.31 -0.14 -0.24 -0.26 -0.17 -0.34 -0.11 -0.23 -0.21
부도 -0.22 -0.19 -0.28 -0.28 -0.38 -0.22 -0.18 -0.26 -0.16 -0.34
파산 -0.35 -0.31 -0.37 -0.39 -0.50 -0.31 -0.30 -0.38 -0.44 -0.50
폭락 0.11 -0.07 -0.28 -0.50 -0.36 0.10 -0.05 -0.31 -0.51 -0.39
하한가 0.01 0.00 0.08 -0.10 -0.01 -0.02 -0.02 -0.24 -0.08 -0.20
신용불량 -0.04 -0.06 -0.10 -0.23 -0.10 -0.07 -0.10 -0.12 -0.25 -0.14
정리해고 -0.21 -0.21 -0.08 0.07 -0.12 -0.15 -0.18 -0.09 0.00 -0.11
해고 -0.29 -0.20 -0.35 -0.12 -0.38 -0.24 -0.18 -0.33 -0.14 -0.35
부채 -0.07 -0.06 -0.18 0.00 -0.24 -0.10 -0.08 -0.20 -0.02 -0.24
흑자 -0.27 -0.01 -0.14 0.10 -0.22 -0.23 -0.05 -0.27 -0.12 -0.35
채용 -0.15 -0.05 -0.11 -0.08 -0.16 -0.23 -0.09 -0.31 -0.13 -0.31
폭등 0.12 -0.10 0.10 -0.30 -0.05 0.14 -0.10 0.06 -0.35 -0.06
상한가 0.06 0.01 0.26 0.03 0.11 -0.02 -0.01 -0.17 -0.04 -0.14
거품 -0.16 0.01 -0.08 -0.04 -0.18 -0.10 0.00 -0.08 -0.14 -0.18
경제 -0.18 -0.10 -0.24 0.03 -0.25 -0.24 -0.17 -0.37 -0.39 -0.47
금리 -0.13 -0.10 -0.30 -0.21 -0.33 -0.15 -0.11 -0.31 -0.18 -0.33
금리인상 0.11 0.34 0.10 0.13 0.10 0.12 0.35 0.09 0.12 0.09
금리인하 -0.15 -0.46 -0.52 -0.47 -0.52 -0.16 -0.37 -0.44 -0.34 -0.43
환율 -0.33 -0.21 -0.18 -0.29 -0.32 -0.25 -0.23 -0.24 -0.41 -0.36
주가 -0.17 -0.04 -0.12 -0.08 -0.21 -0.12 -0.02 -0.36 -0.17 -0.35
GDP -0.26 -0.12 -0.07 0.29 -0.16 -0.25 -0.12 -0.14 0.04 -0.24
실업률 -0.35 -0.21 -0.22 -0.05 -0.36 -0.36 -0.26 -0.32 -0.24 -0.45
물가 0.10 -0.08 0.13 -0.16 0.03 0.11 -0.10 0.04 -0.28 -0.05
인플레이션 0.08 0.01 0.33 0.06 0.21 0.12 0.03 0.24 -0.01 0.13
디플레이션 -0.19 -0.10 -0.38 -0.14 -0.37 -0.15 -0.07 -0.36 -0.15 -0.34
경제성장 -0.13 -0.15 -0.21 -0.19 -0.30 -0.10 -0.16 -0.27 -0.31 -0.34
통화정책 -0.15 -0.03 -0.24 0.09 -0.24 -0.14 0.00 -0.22 0.06 -0.22
재정정책 -0.30 -0.17 -0.29 -0.07 -0.39 -0.29 -0.13 -0.26 -0.05 -0.33
한국은행 -0.29 -0.20 -0.36 -0.39 -0.46 -0.24 -0.18 -0.41 -0.39 -0.47
외환보유고 -0.03 -0.11 -0.19 -0.46 -0.29 0.02 -0.09 -0.19 -0.46 -0.26
경상수지 -0.11 -0.06 -0.10 -0.13 -0.21 0.02 -0.02 -0.12 -0.23 -0.21
신용등급 0.02 -0.11 -0.04 -0.12 -0.14 0.00 -0.11 -0.10 -0.14 -0.17
유가 -0.08 -0.07 -0.23 -0.30 -0.24 -0.10 -0.07 -0.29 -0.24 -0.29
IMF -0.06 0.02 -0.14 -0.21 -0.30 -0.03 0.05 -0.26 -0.32 -0.40
FRB -0.06 -0.19 0.06 -0.23 -0.07 0.01 -0.22 -0.15 -0.47 -0.23
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<표 3.4> 호황 및 불황 키워드

 구분 키워드

4개
키워드

불황 불황, 경기침체, 경기불황, 경제불황
호황 호황, 경기회복, 경기호황, 경제호황

6개 
키워드

불황 불황, 경기침체, 경기불황, 경제불황, 금리인하, 디플레이션
호황 호황, 경기회복, 경기호황, 경제호황, 금리인상, 인플레이션

<표 3.4>의 단어군에 대해 불황지표와 호황지표를 구성 키워드를 단순 합산하여 

구한 후 그려보면 <그림 3.3>와 같다. 여기서 흑색 실선은 4개 키워드 지표군이고 적

색 점선은 6개 키워드 지표군 값이다. 이를 보면 불황지표가 호황지표에 비해 경기변

동에 민감하게 움직이고 있다.

(a) 중앙지

(b) 주요지

<그림 3.3> 중앙지와 주요지의 불황지표와 호황지표

3.3 경기관련 뉴스 트렌드 데이터의 계절조정

월별 호황, 불황 뉴스 트렌드 데이터를 월별로 정리하여 보면 계절변동이 나타난

다. 월별 뉴스 트렌드 데이터의 계절성을 F검정, Kruskal-Wallis 검정 등으로 검정해

보면 <표 3.5>와 같다. 이를 보면 F검정, Kruskal-Wallis 검정 결과가 1% 유의수준

에서 유의하게 나타나 불황지표와 호황지표 모두 안정적 계절성을 가지는 것으로 나

타났다. 이동계절성에 대한 F검정 결과를 살펴보면 일부 호황 데이터의 경우 이동 계

절성이 유의하게 나타났다. Lothian과 Morry(1978)은 안정 계절성에 대한 F검정 통계
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량값과 이동 계절성에 대한 F검정 통계량값을 비교한 M7 지표를 바탕으로 월별 호

황, 불황 뉴스 트렌드 데이터에 대한 계절성의 식별가능성을 판단하였다. M7 지표에 

따른 계절성 식별에 따르면 4개 키워드 호황지표·불황지표와 6개 키워드 불황지표는 

모두 식별 가능한 계절성을 가지고 있지만 6개 키워드로 구성된 호황지표는 이동 계

절성의 영향력이 안정적 계절성의 영향력보다 상대적으로 크게 나타나 계절성이 식별 

되지 않았다. 본고에서는 계절성이 식별되지 않는 2지표의 경우에도 안정적 계절성이 

존재하므로 계절조정을 실시했다. 계절조정방법으로는 X13-ARIMA-SEATS의 X11필

터를 이용하였다. 계절조정결과는 <그림 3.4>와 같다. 여기서 흑색 실선은 4개 키워

드 불황지표와 호황지표의 계절조정결과이고, 적색 점선은 6개 키워드 불황지표와 호

황지표의 계절조정결과이다. 

<표 3.5> 계절성 검정

언론
구분

경기
구분 키워드

안정 계절성 검정 이동계절성
검정 계절성의 

식별
F 검정 Kruskal

-Wallis 검정 F 검정

중앙
지

불황
4개 21.1** 145.2** 1.8* 식별
6개 8.8** 81.2** 2.0* 식별

호황
4개 15.0** 110.4** 1.1* 식별
6개 6.5** 62.9** 1.9* 비식별

주요
지

불황
4개 16.8** 120.0** 1.3* 식별
6개 8.6** 75.9** 2.2* 식별

호황
4개 9.9** 100.9** 1.4* 식별
6개 4.6** 50.8** 1.5* 비식별

       주: * 와 **는 각각 5% 와 1%에서 유의함을 의미

3.4 빅카인즈 뉴스 경기지수의 작성

불황과 호황 관련 기사수를 각각 단순합산 한 불황지표와 호황지표는 기사 건수의 

추세적 증가, 언론사별 서로 다른 데이터 축적기간 등으로 직접 이용하는 데에 제약

이 있다. 본고에서는 식 (3.1)과 같이 계절조정 호황지표와 계절조정 불황지표의 차이

를 계절조정 호황지표와 계절조정 불황지표의 합으로 나누어서 BSI방식의 빅카인즈 

뉴스 경기지수를 작성하였다. 참고로 이긍희·황상필(2014)는 작성한 호황지표와 불황

지표간 차이를 지표의 구성 검색어수로 나누어서 네이버 검색 경기지수를 구했다.

     BKI=
호황지표-불황지표호황지표+불황지표 ×100+100              (3.1)



국내 뉴스 빅데이터를 이용한 경기 판단                       79

(a) 중앙지

(b) 주요지

<그림 3.4> 중앙지와 주요지의 계절조정 불황지표와 호황지표

(3.1)의 빅카인즈 뉴스 경기지수는 0과 200 사이의 값을 가지고 움직이는데 호황지

표와 불황지표가 같을 때 100이 된다. 이들 지수를 <표 3.4>의 키워드 4개, 키워드 6

개인 경우에 대해 각각 구했는데 <그림 3.5>와 같다. 여기서 검정색선은 4개 키워드

로 된 지수이고, 적색 점선은 6개 키워드로 된 지수이다. <그림 3.5>를 보면 빅카인즈 

뉴스 경기지수가 경기에 따라 순환변동하면서 2008년 금융위기를 잘 나타내주고 있

다. 

<그림 3.5>  중앙지와 주요지의 빅카인즈 경기지수
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빅카인즈 뉴스 경기지수와 월별 경기 통계간 상관관계의 특성을 보기 위해서 교차

상관분석을 실시했는데3) 그 결과는 <표 3.6>과 같다. 이를 보면 불황지표와 경기심리

통계간 상관계수는 마이너스(–) 값을, 호황지표와 경기심리통계간 상관계수는 플러스

(+) 값을 나타내고 있다. 빅카인즈 뉴스 경기지수와 경기심리통계간 상관계수 값이 호

황지표, 불황지표와 경기심리통계간 상관계수 값보다 크게 나타났다. 또한 4개 키워드

로 구성된 빅데이터 뉴스 경기지수가 6개 키워드로 된 지수보다 상관관계가 더 크게 

나타났다. 따라서 이후 절에서는 4개 키워드로 되어 있는 빅카인즈 뉴스 경기지수 중

심으로 기술한다.

<표 3.6>  빅카인즈 뉴스 경기지수와 경제통계와의 교차상관분석

구분　 지표
중앙지

동행지수
순환변동치

선행지수
순환변동치 BSI CSI ESI ESI 

순환변동치

4개
키워드

불황 -0.25 -0.32 -0.63 -0.71 -0.71 -0.75
호황 0.06 0.16 0.46 0.68 0.68 0.42

경기지수 0.48 0.68 0.73 0.80 0.77 0.83

6개
키워드

불황 -0.23 -0.25 -0.63 -0.69 -0.69 -0.74
호황 0.01 0.05 0.16 0.39 0.39 0.11

경기지수 0.45 0.52 0.71 0.71 0.75 0.76
　 주요지

4개
키워드

불황 -0.28 -0.35 -0.61 -0.70 -0.70 -0.74
호황 0.13 0.29 0.41 0.61 0.61 0.38

경기지수 0.46 0.65 0.68 0.78 0.74 0.79

6개
키워드

불황 -0.27 -0.29 -0.60 -0.65 -0.65 -0.72
호황 0.09 0.19 0.19 0.34 0.34 0.15

경기지수 0.43 0.48 0.64 0.66 0.70 0.71

   주: 교차상관계수 절댓값의 최댓값 기준

4. 빅카인즈 뉴스 경기지수의 유용성 점검

이 절에서는 빅카인즈 뉴스 경기지수의 순환변동치를 작성하고 교차상관분석, 전

환점분석과 로짓모형을 이용한 경기 수축국면 예측력분석을 통해 빅카인즈 뉴스 경기

지수의 순환변동치의 유용성을 점검하였다.

4.1 빅카인즈 뉴스 경기지수의 순환변동치 작성과 유용성 점검

빅카인즈 뉴스 경기지수는 추세변동과 불규칙변동을 포함하고 있으므로 이를 제거

하여 순환변동만을 살펴볼 필요가 있다. 본고에서는 빅카인즈 뉴스 경기지수에 

3) OECD (2012)는 OECD 선행지수 작성 지침서에서 분석 대상 지표와 기준 지표간 교차상관
계수를 구하고 이의 최댓값을 가지는 시차를 분석 대상 지표의 평균 선행 시차로 판단하고 
있다. 교차상관계수를 이용하여 선행 시차를 구하는 것은 이론적 분석이라기보다는 기술적, 
실무적 분석 방법이다.
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Double HP필터를 적용하여 순환변동치를 산출했다. 본고에서는 Double HP필터를 통

해 1년보다 짧고 10년보다 긴 순환변동은 제거하였는데 1년과 10년에 해당하는 λ값은  

λ=[4(1- cos (ω 0))
2] - 1에 의거해서 각각 13.93, 133107.94이다.4) <그림 4.1>은 중

앙지와 주요지의 빅카인즈 뉴스 경기순환변동치이다. 중앙지 순환변동치와 주요지의 

순환변동치간 상관계수 값이 0.99로 두 순환변동치가 매우 밀접하게 움직이는 것으로 

나타났다. 분석의 중복성을 피하기 위해서는 이후 중앙지의 순환변동치를 이용한다.

빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치의 유용성을 파악하기 위하여 교차상관분석을 

통해 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치를 경기선행지수 순환변동치, 경제심리지수 

순환변동치, 네이버 검색 경기지수의 순환변동치간 시차상관관계를 살펴보고, <표 

4.1>의 경기기준순환일을 기준으로 전환점 분석을 실시했다. 여기서 네이버 검색 경

기지수는 이긍희·황상필(2014)의 방법에 따라 구한 지수이다. 

<그림 4.1>  중앙지와 주요지의 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치

<표 4.1>  1990년 이후 경기기준순환일

기 준 순 환 일
경기 수축국면저 점 정 점 저 점

제 5 순환기
제 6 순환기
제 7 순환기
제 8 순환기
제 9 순환기
제10순환기
제11순환기

1989. 7
1993. 1
1998. 8
2001. 7
2005. 4
2009. 2
2013. 31)

1992. 1
1996. 3
2000. 8
2002.12
2008. 1
2011. 81)

-

1993. 1
1998. 8
2001. 7
2005. 4
2009. 2
2013. 31)

-

1992. 2 ∼ 1993. 1
1996. 4 ∼ 1998. 8
2000. 9 ∼ 2001. 7
2003. 1 ∼ 2005. 4
2008. 2 ∼ 2009. 2
2011. 9 ∼ 2013. 4

-
      주: 1) 잠정, 2) 출처 : 통계청 (2016)

<그림 4.2>는 각각 중앙지의 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치를 경기선행지수 

4) Double HP필터와 이와 관련된 λ값은 OECD 경기선행지수를 작성할 때 이용되는 방법이며 
이를 이용하는 경우 필터의 일반적 특성인 시간에 따른 시계열 양단의 불안정을 가지고 있고 
이에 따라 순환변동치는 변한다. 다른 방법을 적용하여 작성되는 경기동행지수 순환변동치도 
같은 문제를 가지고 있다. 
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순환변동치, 경제심리지수 순환변동치, 네이버 검색 경기지수 순환변동치와 같이 그린 

그래프이다. 이를 보면 빅카인즈 뉴스 경기지수의 순환변동치는 경기관련 순환변동치

와 밀접하게 움직이고 있다. 다만, 경기선행지수 순환변동치는 빅카인즈 뉴스 경기지

수의 순환변동치에 비해 시간에 따라 그 변동진폭이 작아지고 있다. 

<표 4.2>는 빅카인즈 경기지수 순환변동치와 경기선행지수 순환변동치, 경제심리

지수 순환변동치, 네이버 검색 경기지수 순환변동치간 교차상관계수를 구하고 그 결

과를 최댓값 기준으로 정리한 것이다. 이를 보면 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치

는 경기선행지수 순환변동치, 경제심리지수 순환변동치에 2개월, 네이버 검색 경기지

(a) 빅카인즈 뉴스 경기지수(중앙지) 순환변동치와 경기선행지수 순환변동치 

(b) 빅카인즈 뉴스 경기지수(중앙지) 순환변동치와 경기심리지수 순환변동치 

(c) 빅카인즈 뉴스 경기지수(중앙지) 순환변동치와 네이버 검색 경기지수 순환변동치 

<그림 4.2>  빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치와 주요 경기지수 순환변동치
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<표 4.2>  빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치와 경기통계간 교차상관분석

　
　 기간

중앙지　　 주요지
시차
(개월)

상관
계수

시차
(개월)

상관
계수

경기선행지수 순환
변동치 1990.1∼2016.12 2 0.77 2 0.77

네이버 검색 경기지
수 순환변동치 2007.1∼2016.12 1 0.81 1 0.76

경제심리지수
순환변동치 2003.1∼2016.12 2 0.80 1 0.79

       주: 교차상관계수 : 절댓값의 최댓값 기준

수 순환변동치에 1개월 선행하는 것으로 나타났다. 주요지의 빅카인즈 뉴스 경기지수 

순환변동치는 중앙지의 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치의 교차상관분석 결과는 

비슷하게 나타났다.

빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치의 전환점을 경기기준순환일과 비교하여 구한 

전환점별 선행시차의 평균과 표준편차는 <표 4.3>과 같다. 이를 보면 빅카인즈 뉴스 

경기지수 순환변동치의 전환점 선행시차는 경기선행지수 순환변동치의 전환점 선행시

차와 평균은 같고 표준편차는 1.7개월 작게 나타났다. 이를 정점과 저점으로 나누어 

살펴보면 정점의 경우 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치의 전환점의 선행시차는 평

균 0.3∼0.7개월, 표준편차는 경기선행지수 순환변동치의 전환점 선행시차보다 1.8∼

2.6개월 짧게 나타났다. 한편 저점의 경우 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치의 전환

점 선행시차는 경기선행지수 순환변동치의 전환점 선행시차에 비해 평균 0.7∼0.8개

월, 표준편차 0.1∼0.2개월 길게 나타났다. 표준편차 중심으로 정리해보면 정점에서의 

빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치의 전환점 선행시차가 경기선행지수 순환변동치의 

선행시차보다 안정적인 것으로 나타났다.

<표 4.3> 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치의 전환점분석
                                                                                 (단위 : 개월)

　
빅카인즈 뉴스 경기지수

순환변동치 경기선행지수
순환변동치

중앙지 주요지

전체　
평균 6.5 6.8 6.5

표준편차 3.0 3.4 4.7

정점　
평균 8.3 8.7 9.0

표준편차 2.9 3.7 5.5

저점
평균 4.7 4.8 4.0

표준편차 2.0 1.9 1.8

4.3 경기 수축국면의 예측력 비교

본고에서는 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치의 유용성을 점검하기 위해서 빅카

인즈 뉴스 경기지수 순환변동치를 설명변수로 한 로짓모형의 경기 수축국면 예측결과
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와 경기선행지수 순환변동치, 경제심리지수 순환변동치를 설명변수로 한 로짓모형의 

예측결과를 비교하였다. 네이버 검색 경기지수 순환변동치는 2007년부터 구할 수 있

어서 로짓모형의 예측력 평가에서 제외하였다.

경기기준순환일에 따른 경기 수축국면은 <표 4.1>과 같으며 는 경기 수축국면

이면 1, 경기 확장국면이면 0인 경기 수축국면을 나타내는 변수이다. 로짓모형은 식 

(4.1)과 같이 설명변수가 하나인 모형을 고려하였다. 여기서 는 경기 수축국면의 

조건부 확률, 는 로짓모형을 고려하였다. 는 시차 의 경기관련 순환변동치이다. 

                                     (4.1)

로짓모형은 최대가능도추정방법으로 추정하였고 그 결과 추정되는 경기 수축국면 확

률은 식 (4.2)와 같이 표현된다. 식 (4.2)로 추정된 값이 임계치 0.5를 크거나 같으면 

경기 수축국면라고 판단하고, 임계치 0.5보다 작으면 경기 수축국면이 아니라고 판단

하였다. 

             
 exp   
exp  

               (4.2)

분석 대상 시계열(빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치, 경기선행지수 순환변동치, 

경제심리지수 순환변동치)을 추정용 시계열과 검증용 시계열로 나누고, 추정용 시계열

로 로짓모형을 추정하였다. 추정된 로짓모형에 검증용 시계열을 대입하여 검증 기간

의 경기수축국면 확률을 계산하고 임계치 0.5에 따라 경기수축국면 여부를 결정하였

다. 분석 대상 시계열을 추정용 시계열과 검증용 시계열로 나누는 시점은 검증용 시

계열 기간에 경기수축국면이 포함되도록 4년 단위로 2002년, 2006년, 2010년으로 설정

하였다. 따라서 추정용 시계열과 검증용 시계열의 기간은 <표 4.3>과 같다. 예를 들

면 1990년∼2002년까지 월별 데이터를 추정용 데이터로 두면 2003년∼2016년 기간의 

월별 데이터를 검증용 데이터로 두게 된다.

<표 4.3>  데이터 기간구분

구분 추정 기간 검증 기간
(데이터수)

① 1990년∼2002년 2003년∼2016년 (156개)

② 1990년∼2006년 2007년∼2016년 (108개)

③ 1990년∼2010년 2011년∼2016년 ( 60개)

  <표 4.4>는 로짓모형을 기간, 시차와 설명변수를 달리하여 추정한 결과이다. 경제심

리지수 순환변동치의 경우 2003년부터 작성되었으므로 경제심리지수 순환변동치를 이

용한 로짓모형의 경우 1990년∼2010년의 기간 ③에 대해서만 추정하고 예측성과를 살

펴보았다. 여기서 는 식 (4.1)의 시차를 의미하며, 와 은 로짓모형의 추정 계수



국내 뉴스 빅데이터를 이용한 경기 판단                       85

이고 ( )내 값은 검정통계량값인데 이를 보면 모든 계수가 1% 유의수준에서 유의하

게 나타났다.  모형선택기준은 같은 설명변수, 같은 기간간을 비교해보면 작은 값

을 가지는 경우 보다 적합도가 높은 모형이다. <표 4.4>를 보면 빅카인즈 뉴스 경기

지수 순환변동치를 이용한 로짓모형인 경우   일 때, 경기선행지수 순환변동치를 

이용한 로짓모형인 경우   일 때, 경제심리지수 순환변동치를 이용한 로짓모형인 

경우   일 때 값이 작게 나타났다. 

<표 4.4>  설명변수별 기간별 시차별 로짓모형의 추정결과

설명변수
(순환변동치) 기간1) k=0 k=2 k=4

        

빅카인즈뉴스 
뉴스경기지수

① 8.0 -0.10 81.8 14.7 -0.19 48.6 10.4 -0.13 63.4
(5.7) (-5.7) (4.3) (-4.2) (5.1) (-5.0)

② 7.9 -0.09 123.0 8.5 -0.10 112.3 6.5 -0.07 139.6
(7.1) (-7.1) (7.0) (-7.0) (7.1) (-7.3)

③ 7.3 -0.09 151.3 8.4 -0.10 131.8 6.4 -0.08 164.5
(7.7) (-8.0) (7.6) (-7.7) (7.7) (-8.1)

경기선행지수

① 35.7 -0.36 161.7 38.5 -0.39 228.5 42.3 -0.43 279.9
(4.6) (-4.7) (5.0) (-5.1) (5.5) (-5.6)

② 61.9 -0.63 130.6 64.7 -0.65 194.5 74.9 -0.76 236.0
(5.4) (-5.5) (5.9) (-5.9) (6.5) (-6.5)

③ 91.6 -0.93 104.9 89.8 -0.90 168.8 103.6 -1.04 205.7
(5.5) (-5.6) (6.0) (-6.9) (6.7) (-6.7)

경제심리지수 ③ 21.7 -0.22 82.2 33.2 -0.33 63.4 33.8 -0.33 62.5
(4.5) (-4.5) (4.9) (-4.9) (4.9) (-4.9)

  주: 1)  <표 4.3>의 추정 기간,       2) 는 시차를 나타냄.
3)  ( )내는 검정통계량값,      4) AIC는 모형선택기준

<그림 4.3>∼<그림 4.5>는 각각 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치, 경기선행지

수 순환변동치, 경제심리지수 순환변동치를 이용한 로짓모형의 시차별, 기간별 경기 

수축국면 예측결과이다.5) 여기서 적색은 추정결과이고, 청색 점선은 추정된 모형을 이

용하여 예측한 결과이며, 회색 면은 경기 수축국면을 의미한다. 이를 보면 빅카인즈 

뉴스 경기지수의 순환변동치의 경기 수축국면 예측력이 경기선행지수 순환변동치 또

는 경제심리지수 순환변동치의 예측력보다 우수하게 나타났다. 

예측성과를 수치적으로 확인하기 위해서 검증용 시계열중 수축국면과 확장국면을 

정확히 맞춘 비율인 정확도, 실제 경기 수축국면일 때 수축국면으로 정확히 예측하는 

비율인 민감도와 실제 경기확장국면일 때 확장국면으로 예측하는 비율인 특이도로 측

정하였다. 설명변수별 로짓모형의 시차별 기간별 설명변수별 예측성과는 <표 4.5>와 

같다. 여기서 시차()가 0이면 당기 예측, 시차()가 2이면 2개월 앞 예측, 시차()가 

4이면 4개월 앞 예측이다.6) <표 4.5>의 정확도를 살펴보면 빅카인즈 뉴스 경기지수의

5) 경기확장국면은 수축국면의 여사건이므로 확장국면의 확률은 1- 수축국면 확률로 계산된다.
6) 빅카인즈 뉴스 경기지수가 일별로 작성되어 공식통계 공표 전에 그 결과를 알 수 있으므로 

당기 예측에도 유용하게 사용될 수 있는 점을 감안하여   에 대한 예측력을 검토하였다.
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     주: 추정기간은 적색, 예측은 청색 점선이며 회색의 음영은 경기 수축국면을 의미

<그림 4.3>  빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치 로짓모형의 경기 수축국면 예측
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      주: 추정기간은 적색, 예측은 청색 점선이며 회색의 음영은 경기 수축국면을 의미

<그림 4.4>  경기선행지수 순환변동치 로짓모형의 경기 수축국면 예측
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      주: 추정기간은 적색, 예측은 청색 점선이며 회색의 음영은 경기 수축국면을 의미

<그림 4.5>  경제심리지수 순환변동치 로짓모형의 경기 수축국면 예측

순환변동치의 경기 전환점 예측력이 경기선행지수 순환변동치 또는 경제심리지수 순

환변동치보다 전반적으로 우수하게 나타났다. 특히   일 때 즉 2개월 시차변수를 

이용하여 2개월 앞을 예측하는 경우 예측력이 가장 좋게 나타났다. 민감도와 특이도

를 나누어서 살펴보면 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치가 경기선행지수 순환변동

치를 이용한 로짓모형보다 민감도 측면에서 우월하나 특이도 측면에서는 그렇지 않게 

나타났다. 이는 뉴스기사가 호황보다는 불황에 민감하여 빅카인즈 뉴스 경기지수도 

호황보다는 불황에 민감하게 나타난 것으로 보인다.

<표 4.5>  설명변수별 기간별 시차별 로짓모형의 예측력 비교

설명변수
(순환변
동치)

기간1) k=0 k=2 k=4

정확도 민감도 특이도 정확도 민감도 특이도 정확도 민감도 특이도

빅 카 인 즈
뉴스 뉴스
경기지수

① 0.89 0.75 0.97 0.89 0.75 0.97 0.84 0.67 0.93

② 0.91 0.97 0.89 0.92 1.00 0.90 0.89 0.97 0.86

③ 0.96 0.95 0.97 0.99 1.00 0.98 0.94 0.89 0.95

경 기 선 행
지수

① 0.69 0.08 0.99 0.73 0.20 1.00 0.77 0.37 0.98

② 0.86 0.63 0.93 0.92 0.94 0.91 0.90 0.94 0.89

③ 0.81 0.16 1.00 0.93 0.74 0.98 0.93 0.84 0.95
경 제 심 리
지수 ③ 0.40 0.74 0.31 0.46 0.89 0.34 0.51 1.00 0.37

  주: 1)  <표 4.3>의 검증 기간,      2) 는 예측시계를 나타냄.
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5. 요약 및 향후 과제

경제 뉴스 기사는 경제주체의 심리를 변화시켜서 경제주체의 경제활동을 변하게 

한다. 본 연구는 경제 뉴스 기사의 정보를 자연어처리 등을 통해 정형화하고 이를 시

계열로 축적한 빅카인즈 데이터베이스로부터 경기 관련 뉴스 키워드 트렌드 데이터를 

추출한 후 이를 결합하여 빅카인즈 뉴스 경기지수를 작성했다. 빅카인즈 데이터베이

스의 언론기관중 중앙지와 시계열이 완비된 주요지로 나누고, 키워드를 달리하고 경

기지수를 작성했다. 

최종 빅카인즈 뉴스 경기지수 작성과정을 정리하면 다음과 같다. 첫째, 경제·경기 

관련 키워드중 경기심리통계 등과의 관련성 및 대응성을 고려하여 4개 또는 6개 쌍의 

호황, 불황과 관련 키워드를 추출한 후 단순 합산하여 호황지표와 불황지표를 작성했

다. 둘째, 호황지표와 불황지표를 계절조정한 후 그 차이를 바탕으로 BSI 방식으로 빅

카인즈 뉴스 경기지수를 작성했다. 중앙지와 주요지의 빅카인즈 뉴스 경기지수 결과

는 유사하게 나타났고, 4개 키워드로 구성된 지수가 6개 키워드로 구성된 지수보다 

경기관련 통계와 밀접하게 움직이는 것으로 나타났다. 따라서 본고에서는 4개 키워드

로 구성된 중앙지 빅카인즈 뉴스 경기지수를 중심으로 분석하였다.

빅카인즈 뉴스 경기지수의 유용성을 확인하기 위해서 Double HP필터로 순환변동

치를 구하고 교차상관분석과 전환점 분석을 실시했다. 교차상관분석 결과를 보면 빅

카인즈 뉴스 경기지수는 경제심리지수, 경기선행지수 순환변동치와 밀접하게 움직이

는 것으로 나타났다. 전환점 분석결과를 보면 빅카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치는 

경기 정점에서 안정적 선행성을 가지는 것으로 나타났다. 아울러 로짓모형을 통해 빅

카인즈 뉴스 경기지수 순환변동치를 경제심리지수 순환변동치, 경기선행지수 순환변

동치와 비교하였는데 빅카인즈 순환변동치를 설명변수로 한 로짓모형이 다른 순환변

동치를 설명변수로 한 로짓모형보다 경기 수축국면을 보다 잘 예측하는 것으로 나타

났다. 빅카인즈 뉴스 경기지수 관련 데이터는 일별로 빅데이터 뉴스 데이터베이스로

부터 추출될 수 있고, 네이버 검색데이터(2007년부터 가능)보다 긴 1990년부터 관련 

뉴스 데이터를 구할 수 있다. 따라서 빅데이터 뉴스 경기지수는 속보성, 빈도성 측면

에서 경기 판단에 유용한 경제정보로 이용될 수 있을 것으로 판단된다. 

빅카인즈 뉴스 경기지수의 작성 연구결과를 보완하고 확장하기 위해서는 향후 다

음의 내용을 검토할 필요가 있다. 첫째, 빅카인즈 데이터베이스에 조선일보, 동아일보, 

중앙일보 등 모든 언론사의 뉴스가 확충되고 언론사별 과거 뉴스 기사가 충분히 보완

된다면 빅카인즈 뉴스 경기지수가 보다 대표성 높은 결과가 될 수 있다. 둘째, 고용, 

물가 등 다른 경제 분야에 대해서도 키워드 군을 충분히 확보, 검토하여 이와 관련된 

뉴스 지수를 작성할 필요가 있다. 셋째, 빅카인즈 뉴스 경기지수를 이용한 예측모형을 

로짓모형 외에 보다 다양하게 작성하여 동 지수의 경기 예측력을 높일 필요가 있다. 

그리고 경제성장률, 민간소비 증감률 등 거시경제변수를 예측하는 모형에 빅카인즈 

뉴스 경기지수를 포함하여 예측력을 통해 그 유용성을 점검할 필요가 있다. 넷째, 빅

카인즈 뉴스 경기지수를 지속적으로 작성하여 개편폭, 속보성 등을 지속적으로 검토
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하여 향후 공표가능성을 점검할 필요가 있다.

 

(2017년 2월 20일 접수, 2017년 4월 1일 수정, 2017년 4월 26일 채택)
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<부록> 중앙지의 경기 관련 키워드별 빅카인즈 뉴스 트렌드 데이터 
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Business Cycle Indicator using News Big Data1): 

Compilation of the BIG KINDS News Business Index 

Geung-Hee Lee2)

Abstract

We introduce a Korean business index based on the news data provided by BIG  KINDS 

Trends. The index is compiled based on the difference between news trend data related to 

the business boom and recession. To check the usefulness of the newly compiled index, 

various analyses have been carried out. The analyses show that the index is highly correlated 

with the economic sentiment index and the composite leading indicator. Moreover, the 

forecasting performance of the logit model with BIG KINDS news business index are 

compared with models with different business data. The results show that models with the 

index outperform  models with different business data. The BIG KINDS news business index 

would be useful in evaluating business cycles.

Key words : news data, business cycle, composite leading indicator, business 
survey index, consumer survey index, economic sentiment index, logit model
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